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Percorso didattico in Lab: gli argomenti




Valutazione del corso in Lab

d Sviluppo di un progetto per ciascun
argomento/tema.

Q 1l progetto sara svolto in piccoli gruppi e verra
consegnato nel tempo stabilito dal docente.

U Le indicazioni per la scelta e |la struttura del
progetto sono fornite nel materiale didattico del
COrso.

1 Valutazione dei progetti: sufficiente, buono, ottimo.
Tale valutazione sara d’integrazione all’esame orale
del Prof. Roli.



Calendario corso in Lab e consegna dei
progetti

*. data di consegna del progetto via Dropbox
RNA: reti neuronali artificiali

AG: algoritmi genetici

SE: sistemi esperti



Gli argomenti: reti neuronali artificiall




Gli argomenti: reti neuronali artificiall
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Gli argomenti: reti neuronali artificiall
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Gli argomenti: reti neuronali artificiall

Problemi che verranno trattati in classe:

d Problemi di separabilita lineare

 Problemi di classi non linearmente separabili
d Classificazione multicategoria

d Riconoscimento di pattern
 Codifica-decodifica di pattern

d Diagnosi di malattie

1 Rilevamente perdite negli oleodotti



Gli argomenti: reti neuronali artificiall
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Gli argomenti: algoritmi genetici
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Gli argomenti: algoritmi genetici

Piattaforma Evolution version 3.0
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Gli argomenti: algoritmi geneticl

Problemi che verranno trattati in classe:

4 Ottimizzazione di una semplice funzione obiettivo
“somma pesata”

d GAV (Genetic Algorithm Viewer): cercando il
genoma di un biomorfismo

L Ottimizzazione di strutture molecolari 2D HP

L Ottimizzazione di strutture molecolari 3D HP
...



Gli argomenti: sistemi espertl
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Gli argomenti: sistemi esperti

| principali componenti di un sistema esperto




Gli argomenti: sistemi esperti

Conoscenza dell’esperto

 Associazioni empiriche
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Gli argomenti: sistemi espertl

Problemi che verranno trattati in classe:

 Creazione di una piccola base di conoscenza per
Individuare il grado di parentela fra due persone.

1 Diagnosi dell’anemia.
 Diagnosi di malattie infettive.

d Prescrizione di una medicina adeguata per un
determinato paziente.

d...



Gli argomenti: sistemi esperti

Il Prolog Inference Engine (PIE) di Visual Prolog

# Dialog

Y = "dispnea da sforzo”,

X = "Mario Rossi™,
¥ = "riduzione della capacita di concentrazion|

X = "Mario Rossi™,

15:42 Insert
gintomiSegni ("Mario Rossi",
gintomiSegni ("Mario Rossi",
gintomiSegni ("Mario Rossi",
gintomiSegni ("Mario Rossi",
gintomiSegni ("Mario Rossi",
gintomiSegni ("Mario Rossi",
gintomiSegni ("Mario Rossi",
sgintomiSegni ("Mario Rossi",

"colorito pallido della pelle & delle mucose™).

"astenia moderata®).

"pallore, tachicardia e cardiopalmo™).
"mancanza di appetiteo™).

"syenimenta®) .

"dizpnea da sforzao").

"riduzione della capacitd di concentrazione").
"nausea") .

diagnosiSintomatologica (Paziente, "anemia") :-

sgintomiSegni (Paziente,
sgintomiSegni (Paziente,
sgintomiSegni (Paziente,
sintomiSegni (Paziente,
sintomiSegni (Paziente,
sintomiSegni (Paziente,
sintomiSegni (Paziente,
sintomiSegni (Paziente,

diagnosiEtiologica (Paziente

"colorito pallido della pelle & delle mucose"),
"astenia moderata"),

"pallore, tachicardia e cardiopalmo"},
"mancanza di appetitco™),

"svenimento"),

"dispnea da sforzo"),

"riduzione della capacita di concentrazione"),
"nausea") .

s "anemia ferropriva"™) :i-

etiologia (Paziente, "sanguinamenti cronici™):
etiologia (Faziente, "parassitosi intestinale acuta"):

LivelloHb=="diminuitao",

diagnosi(Paziente, "malattia maligna™):
diagnosi(Paziente, "malattia infettiva™).

diagnosiEsameDiLaboratorio(Faziente, "anemia ferropriva"™) -
emogramma (Paziente, "emoglobina", LivelloHb),

Y = "nausea”, emogramma (Paziente, "globuli rossi", LivelloREC),
LivelloRBC=="diminuito".

& Solutions emoaramma (Paziente. "contenoto medio di emoolobina™. TiwvelloMCH) .

diagnosiSintomatologica(™ario Rossi®, "an: -

True

1 Solution @
-

™
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